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摘　要：源荷多元不确定性给“源荷储”一体化微电网优化调度带来了诸多挑战，但传统方案存在优化模型过于片
面极端和时间尺度单一导致调度不合理的问题，无法兼顾可靠性和经济性，并且难以协调不确定性分析方法与不

同时间尺度之间的配合关系。文中基于数据驱动的多离散场景分布鲁棒方法，提出一种微电网两阶段分布鲁棒日

前优化调度模型，使用列和约束生成算法进行求解。结合改进分布鲁棒优化的不确定方法、多时间尺度调度策略

和模型预测控制理论，通过逐级细化调度时间尺度和减小预测周期的长度来提高精度，以最小化发电成本以及调

节成本等为目标建立日前日内多时间尺度滚动优化调度模型，较大程度上抵抗系统不确定性因素的影响。结合
算例仿真分析，进一步说明了所提模型能够有效消纳新能源、降低运行成本同时兼顾安全性和经济性。
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０　引言

微电网（ｍｉｃｒｏｇｒｉｄ，ＭＧ）是一种将分布式电源
（ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｇｅｎｅｒａｔｉｏｎ，ＤＧ）、用电负荷、储能设备及
输配电装置搭配整合的小型“源荷储”系统［１］，可

以通过能源的互联互补促进可再生能源的就地消

纳，其因较低的污染排放和较高的资源利用率得到

了快速发展。新能源出力以及负荷波动性、随机性

和间歇性等多元不确定性，给微电网的安全、经济

调度发展带来了一系列挑战［２５］。如何在尽可能利

用清洁能源的同时，保证系统的安全经济运行具有

十分重要的研究价值和意义［６］。

目前，处理源荷多元不确定性的方法主要有 ４
种：随机优化（ｓｔｏｃｈａｓｔｉｃｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ，ＳＯ）［７８］、机会
约束规划（ｃｈａｎｃｅｃｏｎｓｔｒａｉｎｅｄｐｒｏｇｒａｍｍｉｎｇ，ＣＣＰ）［９］、
鲁棒优化（ｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ，ＲＯ）［１０１２］和分布鲁棒
优化（ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ，ＤＲＯ）［１３］。
其中，ＳＯ假设不确定变量的概率分布是准确的，每
一个场景都是一个确定性问题，但精确模型选取的

离散场景数目将过于庞大；ＣＣＰ则采用具有一定置
信水平的约束条件，其主要问题是如何掌握不确定

量的概率分布规律，且置信度的选取具有经验性，

模型决策结果风险较大［１４］；ＲＯ的不确定性主要通
过随机变量边界来表征，这经常会使决策结果的保

守性过强，而在实际工程中最恶劣的场景很少发

生，对于部分可用概率信息也未考虑。

ＤＲＯ考虑了随机变量的统计概率信息并采取
具有不确定性的最恶劣分布代替确定的分布，综合

了ＲＯ的保守性和ＳＯ的经济性，主要包括基于矩信
息［１５］、基于Ｗａｓｓｅｒｓｔｅｉｎ距离［１６］、基于 ＫＬ（Ｋｕｌｌｂａｃｋ
Ｌｅｉｂｌｅｒ）散度［１７］和基于多离散场景数据驱动［１８］等

类型，基于多离散场景的ＤＲＯ方法离散化处理不确
定变量的概率密度，并基于范数约束构建各离散场

景的概率分布集合，其模型的保守度和经济性与离

散场景的数目和置信度有关，避免了实际工程调度

时出现片面或极端的情形，因此得到了广泛研究。

文献［１９］将基于多离散场景的分布鲁棒优化方法
应用到主动配电网的无功优化模型中，但是单独以

１范数或者∞范数作为约束条件构造不确定集合，
会造成优化调度结果并不准确。为此，文献［２０］在
建立不确定性概率分布置信集合时考虑了２类范数
约束，使结果同时具备经济性和保守性，但未能处

理好其计算复杂性。

此外，由于ＤＧ出力的不确定性会随着时间尺
度的缩短逐步减小，只应用单阶段方法既不能抵抗

微电网短时间内偶发性的干扰，也不能最小化系统

的总调度成本［２１］，因此逐级细化调度时间尺度，考

虑日前和日内调度等尺度不同组合策略的滚动优

化是必要的，同时考虑到系统实时状态对当前优化

调度模型的反馈校正问题，需要引入模型预测控制

（ｍｏｄｅｌｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅｃｏｎｔｒｏｌ，ＭＰＣ）理论来实现状态参
数和预测数据的更新［２２］。文献［２３］在ＭＰＣ滚动优
化中考虑了微电网系统的运行／调度成本，对微电
网单元进行控制，一定程度上处理了 ＤＧ输出波动
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和负荷预测误差，但其只在有限的时域内对相关变

量进行预测和优化，很难处理优化周期长的复杂约

束。文献［２４］提出一种基于 ＭＰＣ的微电网能量管
理方法，通过协调微／配电网的电力交互作用来降
低微电网的运行成本，但模型中的一些参数是固定

的，难以解决微电网中的突发干扰。

现有研究在制定微电网优化调度方案时未能

兼顾可靠性和经济性，并且难以协调不确定性分析

方法与不同时间尺度之间的配合关系。

针对上述不足，首先，文中区别于传统单独以

１范数和∞范数为约束条件的不确定集合，综合考
虑两类范数约束，基于数据驱动的多离散场景 ＤＲＯ
方法提出微电网两阶段优化调度模型，符合实际微

电网工程中对系统运行安全性和经济性的双重要

求，并使用改进列和约束生成（ｃｏｌｕｍｎａｎｄｃｏｎｓｔｒａｉｎｔ
ｇｅｎｅｒａｔｉｏｎ，Ｃ＆ＣＧ）算法进行求解，避免了启发式算
法容易陷入局部最优解和对初值高依赖性的问题。

然后，结合多时间尺度调度策略和 ＭＰＣ理论，协调
不确定性分析方法与各时间尺度之间的配合关系，

通过逐级细化调度时间尺度和预测周期长度来提

高精度，以最小化发电及调节成本等为目标建立了

日前日内多时间尺度滚动优化调度模型，较大程度
上抵抗了实际微电网内源荷的强不确定性因素的

影响。最后，结合某示范微电网仿真结果，进一步

验证了模型和算法的有效性。

１　基于数据驱动的两阶段分布鲁棒日前优
化调度模型

　　典型的微电网结构如图１所示，由可控分布式
电源［１２］、风力发电机［２５］、光伏发电机［２６］、储能设

备［２７］及用户负荷组成，并通过公共连接点（ｐｏｉｎｔｏｆ
ｃｏｍｍｏｎｃｏｕｐｌｉｎｇ，ＰＣＣ）接入配电网。

图１　微电网架构
Ｆｉｇ．１　Ｍｉｃｒｏｇｒｉｄａｒｃｈｉｔｅｃｔｕｒｅ

１．１　分布鲁棒优化模型
确定性调度模型中新能源出力及负荷用电情

况取值为其预测值，并假设预测误差为 ０。实际上
预测信息ξ存在较大的不确定性，这将对优化调度
造成不可忽视的影响。因此，文中构造基于数据驱

动的两阶段 ＤＲＯ优化调度模型，并将 Ｍ个历史数
据聚类为多个典型的离散场景 ξ１，ξ２，…，ξＮＡ{ }，ＮＡ
为总场景个数，并求得每个场景对应的概率值。

１．１．１　目标函数
数据驱动下的多离散场景ＤＲＯ模型表达为：
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ｘ∈Ｘ (∑Ｔｔ＝１∑
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Ｅ，ｔ，ｉ( ) Δｔ
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（１）
式中：ｘ为第一阶段变量；Ｘ为 ｘ的可行域集合；Ｔ
为总调度时段；Ｎ为总机组数量；ＣＳ，ｔ，ｉ（·）为第ｉ台
可控分布式电源在 ｔ时刻的启停成本；ｕＧ，ｔ，ｉ为第 ｉ
台可控分布式电源在 ｔ时刻的启停状态，为 ０１变
量；ｐｓ为第ｓ个场景的发生概率；Ω为不确定概率集
合；ｙｓ为第ｓ个场景下的第二阶段变量；ξｓ为场景ｓ
的预测信息；Ｙ为ｙｓ的可行域集合；ＣＧ，ｔ，ｉ（·）、ＰＧ，ｔ，ｉ
分别为第 ｉ台可控分布式电源在 ｔ时刻的运行成本
及有功出力；ＣＷ，ｔ，ｉ（·）、ＣＰ，ｔ，ｉ（·）、ＣＥ，ｔ，ｉ（·）分别为
第ｉ台风机、光伏、储能设备在 ｔ时刻的运行成本；
Ｐｗ，ｔ，ｉ、Ｐｐ，ｔ，ｉ分别为第ｉ台风机和光伏在 ｔ时刻的输
出功率；ＰｃｈＥ，ｔ，ｉ、Ｐ

ｄｉｓ
Ｅ，ｔ，ｉ分别为第 ｉ台储能设备在 ｔ时

刻的充、放电功率；ＣＭ，ｔ（·）为微／配电网的交互成
本；ＰＰＣＣ，ｔ为微／配电网的交互功率；ＳＧ，ｔ为启停成本
系数；Δｔ为调度步长；ａ、ｂ为可控分布式电源运行
成本系数；λＷ、λＰ分别为风电和光伏机组的单位
发电成本；ｃｗ、ｃｐ分别为弃风和弃光的惩罚成本系
数；Ｐｗ，ｔ，ｉ、Ｐｐ，ｔ，ｉ分别为第 ｉ台风电和光伏机组在 ｔ
时刻的预测功率；ＫＥ为储能的充放电成本系数；
ηＥ，ｃｈ、ηＥ，ｄｉｓ分别为储能设备的充、放电效率；λＭ，ｔ为
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配电网的分时电价。

１．１．２　约束条件
求解ＤＲＯ模型还须满足以下约束条件（均为

在场景ｓ下的运行约束）。
（１）功率平衡约束。

∑
Ｎ

ｉ＝１
（ＰＧ，ｔ，ｉ＋Ｐｗ，ｔ，ｉ＋Ｐｐ，ｔ，ｉ＋Ｐ

ｄｉｓ
Ｅ，ｔ，ｉ）＋ＰＰＣＣ，ｔ＝

∑
Ｎ

ｉ＝１
ＰｃｈＥ，ｔ，ｉ＋Ｐｌ，ｔ （２）

式中：Ｐｌ，ｔ为ｔ时刻系统负荷需求总功率。
（２）可控分布式电源出力上下限约束。

ｕＧ，ｔＰ
ｍｉｎ
Ｇ ≤ＰＧ，ｔ≤ｕＧ，ｔＰ

ｍａｘ
Ｇ （３）

式中：ＰｍａｘＧ 、Ｐ
ｍｉｎ
Ｇ 分别为可控发电机组输出功率的

上限和下限。

（３）可控分布式电源爬坡约束。
ＰＧ，ｔ－ＰＧ，ｔ－１≤Ｒ

ｕｐΔｔ

ＰＧ，ｔ－１－ＰＧ，ｔ≤Ｒ
ｄｏｗｎΔｔ{ （４）

式中：Ｒｕｐ、Ｒｄｏｗｎ分别为爬坡速率的上、下限。
（４）储能设备约束。
储能设备的充、放电功率 ＰｃｈＥ，ｔ和 Ｐ

ｄｉｓ
Ｅ，ｔ需要满足

的上、下限约束如式（５）所示。
ｕｃｈＥ，ｔＰ

ｍｉｎ，ｃｈ
Ｅ ≤ＰｃｈＥ，ｔ≤ｕ

ｃｈ
Ｅ，ｔＰ

ｍａｘ，ｃｈ
Ｅ

ｕｄｉｓＥ，ｔＰ
ｍｉｎ，ｄｉｓ
Ｅ ≤ＰｄｉｓＥ，ｔ≤ｕ

ｄｉｓ
Ｅ，ｔＰ

ｍａｘ，ｄｉｓ
Ｅ

{ （５）

式中：ｕｃｈＥ，ｔ、ｕ
ｄｉｓ
Ｅ，ｔ分别为储能设备的充、放电状态，为

０１变量；Ｐｍａｘ，ｃｈＥ 、Ｐｍｉｎ，ｃｈＥ 分别为储能设备充电功率

的上、下限；Ｐｍａｘ，ｄｉｓＥ 、Ｐｍｉｎ，ｄｉｓＥ 分别为储能设备放电功

率的上、下限。

式（６）表示储能设备在 ｔ时刻只能处于１种状
态，不能同时出现２种状态，即：

ｕｃｈＥ，ｔ＋ｕ
ｄｉｓ
Ｅ，ｔ≤１ （６）

对充放电状态的转换次数进行约束。

∑
Ｔ

ｔ＝１
ｕｄｉｓＥ，ｔ－ｕ

ｄｉｓ
Ｅ，ｔ－１ ≤Ｎ

Ｌｉｍ
Ｅ （７）

式中：ＮＬｉｍＥ 为储能的最大充放电状态转换次数。
储能的荷电状态（ｓｔａｔｅｏｆｃｈａｒｇｅ，ＳＯＣ）具体表

示如下：

ＥＳＯＣＥ，ｔ＝Ｅ
ＳＯＣ
Ｅ，ｔ－１－

１
ηＥ，ｄｉｓ

ＰｄｉｓＥ，ｔΔｔ＋ηＥ，ｃｈＰ
ｃｈ
Ｅ，ｔΔｔ

ＥＳＯＣ，ｍｉｎＥ ≤ＥＳＯＣＥ，ｔ≤Ｅ
ＳＯＣ，ｍａｘ
Ｅ

{
ｔ＝１，２，…，Ｔ （８）

式中：ＥＳＯＣＥ，ｔ为储能装置在 ｔ时刻所储存的电量；
ＥＳＯＣ，ｍｉｎＥ 、ＥＳＯＣ，ｍａｘＥ 分别为储能装置在ｔ时刻所能够储
存电量的下限和上限。式（８）的约束是防止储能装
置过充或过放，从而延长其寿命。

储能在调度的始末时刻容量相等，即：

ηＥ，ｃｈ∑
Ｔ

ｔ＝１
ＰｃｈＥ，ｔΔｔ－

１
ηＥ，ｄｉｓ
∑
Ｔ

ｔ＝１
ＰｄｉｓＥ，ｔΔｔ＝０ （９）

（５）微／配电网交互约束。
０≤ＰｂｕｙＰＣＣ，ｔ≤ｖＭ，ｔｕＰＣＣ，ｔＰ

ｍａｘ
ＰＣＣ

０≤ＰｓｅｌｌＰＣＣ，ｔ≤ｖＭ，ｔ（１－ｕＰＣＣ，ｔ）Ｐ
ｍａｘ
ＰＣＣ

{ （１０）

式中：ＰｂｕｙＰＣＣ，ｔ、Ｐ
ｓｅｌｌ
ＰＣＣ，ｔ分别为微网向配电网购电、售电

时的联络线功率；ｖＭ，ｔ为微网群并／离网的运行模
式；ｕＰＣＣ，ｔ为在并网运行模式下微网购售电状态，购
电状态下取值为１；ＰｍａｘＰＣＣ为最大允许交互功率。

（６）潮流约束。整个系统还需要考虑支路功率
约束、相角约束和节点电压约束等网络潮流约束，

以考虑线性化后节点ｋ与节点 ｊ之间的支路有功功
率Ｐｋｊ和无功功率Ｑｋｊ关系式为例。

Ｐｋｊ＝ｇｋｊ（Ｕｋ－Ｕｊ）－ｂｋｊθｋｊ
Ｑｋｊ＝－ｂｋｊ（Ｕｋ－Ｕｊ）－ｇｋｊθｋｊ{ （１１）

式中：ｇｋｊ、ｂｋｊ分别为节点ｋ与节点 ｊ之间的支路电
导和电纳；Ｕｋ、Ｕｊ分别为节点 ｋ与节点 ｊ的电压幅
值；θｋ、θｊ分别为节点ｋ和节点ｊ的相角；θｋｊ为节点
ｋ与节点ｊ之间的相角差，θｋｊ＝θｋ－θｊ。
１．２　不确定集合

在ＤＲＯ日前调度模型中，将风电、光伏这些新
能源机组出力的预测误差和负荷节点的功率预测

误差的概率分布定义为不确定集合，单独考虑１范
数和∞范数对概率分布进行限制，可能会出现片面
或者极端的情况，因此同时考虑２种范数，形成综合
范数约束下的不确定概率置信集合Ω。

Ω＝ {ｐｓ ｐｓ≥０，ｓ＝１，２，…，ＮＡ，∑ＮＡｓ＝１ｐｓ＝１，
∑
ＮＡ

ｓ＝１
ｐｓ－ｐｓ，０ ≤θ１，ｍａｘ１≤ｓ≤ＮＡ

ｐｓ－ｐｓ，０{ }≤θ
! }
（１２）

式中：ｐｓ，０为第ｓ个场景的初始概率。１范数限制所
有场景概率分布允许偏差总和为上限θ１，∞范数限
制每个场景概率分布允许偏差为上限θ

!

。

根据给定的历史数据量和置信水平来构造不

同θ取值下的置信度约束［２８］。

Ｐｒ{∑ＮＡｓ＝１ ｐｓ－ｐｓ，０ ≤θ１} ≥１－２ＮＡｅ－２Ｍθ１ＮＡ
Ｐｒ{ ｍａｘ１≤ｓ≤ＮＡ

ｐｓ－ｐｓ，０ ≤θ
! } ≥１－２ＮＡｅ－２Ｍθ!













（１３）
将式（１３）的右边分别令为不确定性概率置信

度α１和α
!

可得到：
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θ１＝
ＮＡ
２Ｍ
ｌｎ
２ＮＡ
１－α１

θ∞ ＝
１
２Ｍ
ｌｎ
２ＮＡ
１－α∞











（１４）

可以发现不确定集合Ω中含有绝对值项，在１
范数约束引入二进制辅助变量 ｚ＋ｓ、ｚ

－
ｓ，在∞范数约

束中引入二进制辅助变量 ｙ＋ｓ、ｙ
－
ｓ进行线性化，分别

如式（１５）、式（１６）所示。

∑
ＮＡ

ｓ＝１
（ｐ＋ｓ ＋ｐ

－
ｓ）≤θ１

ｐｓ＝ｐｓ，０＋ｐ
＋
ｓ －ｐ

－
ｓ

ｚ＋ｓ ＋ｚ
－
ｓ≤１

０≤ｐ＋ｓ≤ｚ
＋
ｓθ１

０≤ｐ－ｓ≤ｚ
－
ｓθ１















（１５）

ｐ＋ｓ ＋ｐ
－
ｓ≤θ

!

ｐｓ＝ｐｓ，０＋ｐ
＋
ｓ －ｐ

－
ｓ

ｙ＋ｓ ＋ｙ
－
ｓ≤１

０≤ｐ＋ｓ≤ｙ
＋
ｓθ

!

０≤ｐ－ｓ≤ｙ
－
ｓθ

!













（１６）

式中：ｐ＋ｓ、ｐ
－
ｓ分别为概率值ｐｓ相对原始概率ｐｓ，０的

正、负偏移量。

１．３　求解算法
ＤＲＯ模型可以表示为“ｍｉｎｍａｘｍｉｎ”两阶段三

层的优化模型形式如下：

ｍｉｎ
ｘ∈Ｘ
ａＴｘ＋ｍａｘ

ｐｓ∈Ω
∑
ＮＡ

ｓ＝１
ｐｓ ｍｉｎｙｓ∈Ｙ（ｘ，ξｓ）

ｂＴｙｓ

ｓ．ｔ．Ａ′ｘ＋Ｂ′ｙｓ＋Ｃ′ξｓ≤Ｄ′
{ （１７）

式中：ａＴ、ｂＴ分别为第一阶段决策变量ｘ和第二阶段
决策变量ｙｓ的成本系数矩阵；ａ

Ｔｘ、ｂＴｙｓ分别为可控
机组的启停成本和运行成本；ｘ∈ {ｕＧ，ｔ，ｉ，ｕＧ，ｔ－１，ｉ}；

ｙｓ∈ {ＰＧ，ｔ，ｉ，Ｐｗ，ｔ，ｉ，Ｐｐ，ｔ，ｉ，Ｐ
ｃｈ
Ｅ，ｔ，ｉ，Ｐ

ｄｉｓ
Ｅ，ｔ，ｉ，ＰＰＣＣ，ｔ}；Ａ′、Ｂ′、

Ｃ′为与ｘ、ｙｓ、ξｓ相对应的系数矩阵；Ｄ′为常数矩阵。
为便于求解式（１７），采用 Ｃ＆ＣＧ算法将模型分

解为主问题和子问题进行迭代计算，直到二者差值

满足设置的收敛精度，迭代停止［１８］。

（１）主问题。主问题在已知的最恶劣概率分布
情况下进行微网的日前优化调度，主问题求得的优

化目标值给式（１７）提供下界值。

ｍｉｎ
ｘ∈Ｘ
ａＴｘ＋ｍａｘ

ｐｓ，ｍ∈Ω
∑
ＮＡ

ｓ＝１
ｐｓ，ｍ ｍｉｎ

ｙｓ，ｍ∈Ｙ（ｘ，ξｓ）
ｂＴｙｓ，ｍ

ｓ．ｔ．Ａ′ｘ＋Ｂ′ｙｓ，ｍ ＋Ｃ′ξｓ≤Ｄ′　ｍ＝１，２，…，ＮＢ
{

（１８）
式中：ｍ为 Ｃ＆ＣＧ算法的迭代次数；ＮＢ为迭代总

次数。

（２）子问题。子问题在已知第一阶段离散决策
变量ｘ的情况下，寻找不确定集合内的最恶劣概率
分布，并将最恶劣概率分布传递给主问题进行迭

代，为式（１７）提供上界值。

ｆ（ｘ）＝ｍａｘ
ｐｓ，ｍ∈Ω
∑
ＮＡ

ｓ＝１
ｐｓ，ｍ ｍｉｎ

ｙｓ，ｍ∈Ｙ（ｘ，ξｓ）
ｂＴｙｓ，ｍ

ｍ＝１，２，…，ＮＢ （１９）
子问题是一个双层优化问题，可以分为两步求

解，先求内层最小值问题，再求解外层最大值。

设ηｓ＝ ｍｉｎ
ｙｓ，ｍ∈Ｙ（ｘ，ξｓ）

ｂＴｙｓ，ｍ，则模型（１９）可转化为：

ｆ（ｘ）＝ｍａｘ
ｐｓ，ｍ∈Ω
∑
ＮＡ

ｓ＝１
ｐｓ，ｍηｓ

ｓ．ｔ．ηｓ＝ａｒｇｍｉｎｂ
Ｔｙｓ，ｍ

{ （２０）

双层子问题首先求解各离散场景下的最优第

二阶段目标值，如式（２１）所示。
ηｓ＝ ｍｉｎ

ｙｓ，ｍ∈Ｙ（ｘ，ξｓ）
ｂＴｙｓ，ｍ （２１）

其次，得到场景 ｓ下的 ηｓ，根据式（２２）求取最
差期望下最恶劣场景概率 ｐ１，ｍ，ｐ２，ｍ，…，ｐＮＡ，ｍ{ }。

ｆ（ｘ）＝ｍａｘ
ｐｓ，ｍ∈Ω
∑
ＮＡ

ｓ＝１
ｐｓ，ｍηｓ （２２）

在实际工程系统中，子问题的可行性受系统

规模大小、模型线性化松弛程度等因素的影响，

可行性难以保证。若子问题不可行，则引入新的

决策变量 ｙｓ，ｍ，并在主问题中增加如下“可行割
约束”：

η≥∑
ＮＡ

ｓ＝１
ｐｓ，ｍ（ｂ

Ｔｙｓ，ｍ）

Ａ′ｘ＋Ｂ′ｙｓ，ｍ ＋Ｃ′ξｓ≤Ｄ′
{ （２３）

式中：ｐｓ，ｍ为第ｓ个场景在第 ｍ次迭代时的已知概
率；η为引入的连续辅助变量。

模型具体求解步骤如下。

步骤一：设定下界ＬＢ＝－!，上界ＵＢ＝＋!，迭代
次数ｍ＝１，应用初始概率分布ｐｓ，０。

步骤二：求解 Ｃ＆ＣＧ算法主问题，获得最优解
（ｘ，η），更新下边界ＬＢ＝ｍａｘ（ＬＢ，ａ

Ｔｘ ＋η）。
步骤三：固定第一阶段离散变量 ｘ ，求解

Ｃ＆ＣＧ算法子问题，获得最恶劣的场景概率分布
ｐｓ ，目标函数值ｆ（ｘ），更新上界值 ＵＢ＝ｍｉｎ（ＵＢ，
ａＴｘ ＋ｆ（ｘ））。

步骤四：如果ＵＢ－ＬＢ＜，停止迭代，返回ｘ ；
反之，更新 ｐｓ，ｍ＋１＝ｐｓ ，将新变量 ｙｓ，ｍ＋１及相应的约
束添加到主问题。

步骤五：更新ｍ＝ｍ＋１，返回步骤二。

８４



２　基于ＭＰＣ的日内滚动优化调度模型

２．１　多时间尺度优化调度方案
为了减小可再生能源出力及负荷预测误差对

调度结果的影响，文中综合考虑实时阶段与日内阶

段，建立日前日内两阶段模型，取日前阶段的调度
范围为２４ｈ，时间间隔为１ｈ；日内阶段取较短的调
度范围，设定为２ｈ，时间间隔为１５ｍｉｎ［２９３０］。

（１）日前调度模型。微电网的日前调度模型以
整个微电网系统的日运行成本最小化为目标，决策

各个可控分布式电源在未来 ２４ｈ的启停状态和计
划出力，并在日内优化调度中保持此启停状态不发

生改变，同时决策微电网向配电网的售电／购电功
率、储能装置充放电功率的日前调度最优值。

（２）日内调度模型。日内调度阶段采用 ＭＰＣ
策略进行滚动优化调度。利用未来２ｈ的预测数据
与当前的系统状态测量值，制定未来 ２ｈ的调度方
案，但仅执行第一个１５ｍｉｎ的调度结果，当第二个
调度时段来临时，再重复上述过程。日内调度方案

以日前调度结果为基值，在最小化系统运行成本的

基础上，设置日内阶段中微／配电网交互功率、储能
装置ＳＯＣ等变量跟踪日前结果［３１］，以此为目标函

数决策出最佳日内调度结果。文中所建立的日前
日内多时间尺度调度模型方案如图２所示。

图２　多时间尺度调度模型方案
Ｆｉｇ．２　Ｍｕｌｔｉｔｉｍｅｓｃａｌｅｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｍｏｄｅｌｓｃｈｅｍｅ

２．２　日内优化调度模型
微电网通过历史数据预测下一时刻的源／荷数

值，这与实际状态存在一定误差，做出的优化调度

决策会在一定程度上偏离实际，故而需要对日前阶

段进行修正与滚动优化。ＭＰＣ作为一种具有约束
性的反馈控制优化策略，主要由预测模型、滚动优

化和反馈校正三部分组成［３２３４］。日内优化调度主

要结合 ＭＰＣ理论，建立混合整数线性规划模型

如下：

ｍｉｎｆｉｎｔｒａ（ｘｉｎｔｒａ）＝ｍｉｎ∑
ＮＴ

ｔ＝１
（ＣｉｎｔｒａＧ，ｔ ＋Ｃ

ｉｎｔｒａ
Ｗ，ｔ＋

ＣｉｎｔｒａＰ，ｔ ＋Ｃ
ｉｎｔｒａ
Ｅ，ｔ ＋Ｃ

ｉｎｔｒａ
Ｍ，ｔ） （２４）

式中：ＮＴ为日内调度周期；Ｃ
ｉｎｔｒａ
Ｇ，ｔ为微电网中可控发

电机组在ｔ时刻的成本，因为其启停状态不变，故只
含有运行成本；ＣｉｎｔｒａＷ，ｔ、Ｃ

ｉｎｔｒａ
Ｐ，ｔ分别为日内弃风和弃光

成本；ＣｉｎｔｒａＥ，ｔ为日内调度时储能的调度成本；Ｃ
ｉｎｔｒａ
Ｍ，ｔ为

日内调度时微／配电网的购／售电成本。
储能的充放电功率尽量跟随日前调度结果，其

日内调度成本表示为：

ＣｉｎｔｒａＥ，ｔ ＝ＫＥ ( １ηＥ，ｄｉｓＰｄｉｓＥ，ｔ＋ηＥ，ｃｈＰｃｈＥ，ｔ＋
λｉｎｔｒａＥ ＥＳＯＣ，ｉｎｔｒａＥ，ｔ －ＥＳＯＣＥ，ｔ )Δｔ （２５）

式中：λｉｎｔｒａＥ 为日内调度时储能调整量的权重系数；

ＥＳＯＣ，ｉｎｔｒａＥ，ｔ 为日内阶段 ｔ时刻储能设备的 ＳＯＣ。式
（２５）含有绝对值项，引入辅助变量 ＳａｕＥ，ｔ来进行线性
化处理，并且可控分布式电源出力和微／配电网交
互功率也尽量跟随日前调度结果，具体形式与式

（２６）类似。

ＣｉｎｔｒａＥ，ｔ ＝ＫＥ ( １ηＥ，ｄｉｓＰｄｉｓＥ，ｔ＋ηＥ，ｃｈＰｃｈＥ，ｔ＋λｉｎｔｒａＥ ＳａｕＥ，ｔ)Δｔ
ｓ．ｔ．ＳａｕＥ，ｔ≥Ｅ

ＳＯＣ，ｉｎｔｒａ
Ｅ，ｔ －ＥａｈｅａｄＥ，ｔ

ＳａｕＥ，ｔ≥－（Ｅ
ＳＯＣ，ｉｎｔｒａ
Ｅ，ｔ －ＥａｈｅａｄＥ，ｔ）













（２６）
式中：ＥａｈｅａｄＥ，ｔ 为日前可调度每小时末的ＳＯＣ。

日内阶段的约束条件包括：

（１）与日前阶段相似的功率平衡等潮流约束，
充、放电功率上、下限等储能约束以及可控分布式

电源约束和微／配电网传输功率约束。
（２）在日内调度时，储能的充放电功率为了更

好地追踪日前调度结果，应满足如下约束。

ＥｉｎｔｒａＥ，４ｔ＝Ｅ
ａｈｅａｄ
Ｅ，ｔ　ｔ＝１，２，…，２４ （２７）

式中：ＥｉｎｔｒａＥ，４ｔ为日内调度每小时末的ＳＯＣ。

３　算例分析

选取实际微电网工程２９节点算例，具体拓扑见
图３，除ＤＧ外还接入 ３台储能系统（ｅｎｅｒｇｙｓｔｏｒａｇｅ
ｓｙｓｔｅｍ，ＥＳＳ）。文中分析实验基于 ＩｎｔｅｌＣｏｒｅｉ５
１１３５Ｇ７＠２．４０ＧＨｚ、１６ＧＢ操作系统，基于ＭＡＴＬＡＢ
Ｒ２０１８ｂ结合Ｙａｌｍｉｐ＋Ｇｕｒｏｂｉ工具箱进行计算。

依托实际感知设备，选取３６°５．８′Ｎ、１０３°４６．１′Ｅ
所在地区的风速和光照强度数据，并分别假定二者
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图３　算例拓扑
Ｆｉｇ．３　Ｅｘａｍｐｌｅｔｏｐｏｌｏｇｙ

在各时间尺度内风光出力和负荷数据均不变化，处

理得到光伏机组、风电机组和用户负荷的日前日内
有功功率预测值如图４所示。

图４　系统预测情况
Ｆｉｇ．４　Ｓｙｓｔｅｍｆｏｒｅｃａｓｔｓｉｔｕａｔｉｏｎ

文中假设风机／光伏日前出力的参考预测误差
服从均值为预测出力、方差为０．０１倍预测出力的正
态分布，随机生成１０００种场景进行风电／光伏出力
的模拟，然后使用Ｋｍｅａｎｓ聚类得到６种典型场景，
并获取其相应的概率分布。风电机组和光伏机组

聚类后的典型场景如图５所示。
各场景对应的概率分布如表１所示。各单元组

件的运行参数如表２所示。
３．１　不同优化方法比较分析

为了比较分析不同优化方法对于微电网优化

图５　风电机组、光伏机组聚类后的典型场景
Ｆｉｇ．５　Ｔｙｐｉｃａｌｓｃｅｎａｒｉｏｓａｆｔｅｒｃｌｕｓｔｅｒｉｎｇｏｆｗｉｎｄ

ｔｕｒｂｉｎｅｓａｎｄｐｈｏｔｏｖｏｌｔａｉｃｕｎｉｔｓ

　　　 表１　典型场景对应概率分布
Ｔａｂｌｅ１　Ｔｙｐｉｃａｌｓｃｅｎｅｃｏｒｒｅｓｐｏｎｄｉｎｇ

ｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｙｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎ

风电／光伏聚类场景 概率分布／％

典型场景１ ２４．６

典型场景２ ２４．８

典型场景３ ７．２

典型场景４ １８．４

典型场景５ １７．９

典型场景６ ７．１

调度方案的适用性，分别采用以下３种方案对微电
网调度成本进行分析比较。

方案 １：基于场景的 ＳＯ，选取 ６个聚类典型场

景所示的近似正态分布作为其概率分布，并进行

固定。

方案 ２：基于场景的 ＲＯ，选取最恶劣场景下的
调度结果作为优化结果。

方案 ３：基于数据驱动和多场景不确定集合的
ＤＲＯ，置信水平分别设置为α１＝０．５、α

!

＝０．９９，典型
场景与方案２一致。

３种不确定性分析方法均采用相同的历史数据
进行计算，结果如表３所示。微电网的日运行成本
方案１最低，方案２最高，方案３介于二者之间，这
与理论分析的结果保持一致，即在一定大小不确定

０５



表２　各单元组件运行参数
Ｔａｂｌｅ２　Ｏｐｅｒａｔｉｏｎｐａｒａｍｅｔｅｒｓｏｆｅａｃｈｕｎｉｔｃｏｍｐｏｎｅｎｔ

单元 参数 数值

可控分布式电源

ａ／［元·（ｋＷ·ｈ）－１］ ０．６７

ｂ／元 ０

ＳＧ，ｔ／元 １００００

Ｒｕｐ／ＭＷ ０．１

Ｒｄｏｗｎ／ＭＷ ０．１

ＰｍａｘＧ ／ＭＷ ０．３

ＰｍｉｎＧ ／ＭＷ ０

储能设备

Ｐｍａｘ，ｃｈＥ ／ＭＷ ０．１

Ｐｍｉｎ，ｃｈＥ ／ＭＷ ０

Ｐｍａｘ，ｄｉｓＥ ／ＭＷ ０．１

Ｐｍｉｎ，ｄｉｓＥ ／ＭＷ ０

ＮＬｉｍＥ ８

ηＥ，ｃｈ ０．９５

ηＥ，ｄｉｓ ０．９５

ＥＳＯＣ，ｍｉｎＥ ／（ＭＷ·ｈ） ０．２

ＥＳＯＣ，ｍａｘＥ ／（ＭＷ·ｈ） ０．８

ＫＥ／［元·（ｋＷ·ｈ）
－１］ ０．３８

风力发电机
ｃｗ／［元·（ｋＷ·ｈ）

－１］ １

λＷ／［元·（ｋＷ·ｈ）
－１］ ０．３３

光伏发电机
ｃｐ／［元·（ｋＷ·ｈ）

－１］ １

λＰ／［元·（ｋＷ·ｈ）
－１］ ０．３９

微／配电网 ＰｍａｘＰＣＣ／ＭＷ ０．５

性的作用下，ＲＯ的优化结果保守性最高，ＳＯ的优化
结果经济性最高。

表３　各种优化方法日运行成本与新能源消纳量对比
Ｔａｂｌｅ３　Ｄａｉｌｙｏｐｅｒａｔｉｏｎｃｏｓｔａｎｄｎｅｗｅｎｅｒｇｙｃｏｎｓｕｍｐ

ｔｉｏｎｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｖａｒｉｏｕｓｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓ

优化方法

类型

运行

成本／元
风电消纳总量／
（ｋＷ·ｈ）

光伏消纳总量／
（ｋＷ·ｈ）

方案１ １１２１０．３７ ６２９０．０４ ３３３８．２５

方案２ １２８２５．９９ ４５８０．１２ ２６５２．３６

方案３ １１７２８．１８ ５９８４．６０ ２７３７．７９

　　实际工程中考虑到系统运行的安全性往往难
以高风险地去消纳如此多新能源，通常会留出一定

安全运行裕度，而ＤＲＯ综合考虑了ＲＯ的保守性和
ＳＯ的经济性，相较于 ＲＯ多消纳了１７．０８％新能源，
提升了９．４１％的经济效益，相较于 ＳＯ则仅以牺牲
４．４０％经济为代价，提升了 １０．３９％的安全性，得到
适中的调度方案，避免调度结果过于极端。

３．２　参数设置影响分析
针对１．１节提出的多离散场景分布鲁棒优化模

型，将不确定集合中的置信度作为权衡调度方案安

全裕度的指标，分析不同置信水平，即保守度指标

（考虑偏差允许限值标幺化）对调度结果的影响，并

通过安全运行所留出的裕度来分析调度方案的安

全性。结果对比如表４和表５所示，对比分析考虑
综合范数约束（同时考虑 １范数和∞范数）、仅考
虑∞范数约束和仅考虑１范数约束的优化结果可
以发现，考虑综合范数约束相对于仅考虑某一单独

范数约束可以获得更低的优化调度成本。此外，综

合范数约束下的优化调度成本随着置信水平取值

的增大而增大，这是由于置信区间会随着置信水平

的增大而增大，从而使得模型中概率偏差范围变

大，可以得到更差的场景概率分布，使调度安全性

更高。

表４　综合范数与∞范数的结果对比

Ｔａｂｌｅ４　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｔｈｅｒｅｓｕｌｔｓｏｆ
ｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｎｏｒｍａｎｄｔｈｅ∞ｎｏｒｍ

α１
运行成本／元

综合范数 ∞范数

０．３０ １１７２４．１７ １１７４９．２０

０．８０ １１７２５．３２ １１７４９．２０

０．９０ １１７２７．５０ １１７４９．２０

表５　综合范数与１范数的结果对比

Ｔａｂｌｅ５　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｔｈｅｒｅｓｕｌｔｓｏｆ
ｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｎｏｒｍａｎｄｔｈｅ１ｎｏｒｍ

α∞
运行成本／元

综合范数 １范数

０．５０ １１７１５．６４ １１７４１．０５

０．８０ １１７２０．３８ １１７４１．０５

０．９９ １１７２８．１８ １１７４１．０５

　　综上可知，考虑综合范数约束相比于仅考虑
１范数或者∞范数约束有更低的保守度和更好的
经济性，可避免制定过于保守的决策结果，并且可

以通过灵活调整参数来调整微电网优化方案，有利

于微电网系统在运行成本和运行风险间进行合理

选择。

３．３　调度结果分析
依据前文所提出的微电网整体架构、相关运行

控制策略以及基于 ＭＰＣ的多时间尺度分布鲁棒优
化调度模型，分析日运行的优化调度结果。

３．３．１　储能设备调度情况分析
综合考虑日前和日内多时间尺度，将分析精度

取为日内的１５ｍｉｎ，范围为９６个时刻，日前与日内
趋势基本一致，仅有部分时间阶段存在一定偏差。

在前文所建立的模型中，已经设定日内阶段的储能

设备荷电状态尽量跟随日前阶段，但允许日内阶段

的储能设备充放电功率在更小的时间间隔内根据

实际情况进行调整，如图６所示。

１５ 李嘉伟 等：基于分布鲁棒模型预测控制的微电网多时间尺度优化调度



图６　储能设备ＥＳＳ１荷电状态变化曲线
Ｆｉｇ．６　ＴｈｅｃｈａｎｇｅｃｕｒｖｅｓｏｆｔｈｅＳＯＣｏｆ

ｅｎｅｒｇｙｓｔｏｒａｇｅｄｅｖｉｃｅＥＳＳ１

分析图 ６中的 ２条曲线可以发现其与图 ５相
同，具有２组“峰谷”，但峰谷位置有所前移。这是
因为通过一系列调度流程，利用储能设备一定程度

上平抑了风光出力和负荷需求的波动，完成削峰填

谷。储能设备初始状态为０．２，即标幺化后的２０％，
在００：００—０８：００时段，此时虽然没有光伏出力，但
电价较低且负荷需求不高，故而可以对储能设备进

行充电，其 ＳＯＣ持续上升，最大值为 ０．７６；在
０８：００—１１：００时段，此时虽然光伏出力和负荷需求
开始增加，但电价较高，储能放电成本较低，为达到

更高的经济性，其 ＳＯＣ下降；同理，另一组波峰、波
谷产生原理与上述２个时间段基本相同。
３．３．２　ＤＧ调度情况分析

可控分布式电源在微电网中的主要作用是备

用以及提高微电网运行的经济性，虽然其发电成本

偏高但比峰值电价稍低，故在用电负荷需求较大且

电价偏高时可采用可控分布式电源进行功率补充。

图７中曲线呈现阶梯状，这是因为考虑启停成
本和实际情况，对可控分布式电源运行加入了爬坡

约束。该曲线波峰波谷与负荷需求曲线和电价曲

线基本一致，变化趋势也相同，说明在调度过程中，

可控分布式电源保障了微电网运行的可靠性与经

济性。

图７　可控分布式电源ＤＧ２出力曲线
Ｆｉｇ．７　Ｏｕｔｐｕｔｃｕｒｖｅｓｏｆｃｏｎｔｒｏｌｌａｂｌｅ

ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｇｅｎｅｒａｔｉｏｎＤＧ２

３．３．３　微／配电网交互功率结果分析
离网型微电网发生故障和停电现象的概率相

对较高，而通过微／配电网的功率交互可以在保障

可靠运行的基础上有效提高其经济性。

微／配电网的交互功率曲线如图８所示，其整体
也同样呈现２组波峰波谷的形状，但具体位置与前
文调度结果和光伏出力等曲线相反。在 ００：００—
０３：００时段，曲线呈现一个短阶段的阶梯状上下浮
动，这是由于此时进入深夜，负荷需求有所下降且

新能源出力较低；在 ０３：００—０８：００时段，曲线有所
回升，说明清晨用电需求上涨；在 ０８：００—１１：００时
段，曲线持续下降，微电网向配电网取用的有功功

率持续变少并转变为向其售电，这与实时售／购电
电价相关，为兼顾安全可靠和经济成本，选择在高

电价时减少向配电网购电或选择向其售电，功率缺

额由新能源出力和储能设备进行补充，在可控分布

式电源单位功率发电成本低于实时电价时，可采用

可控分布式电源进行发电；其余阶段的曲线变化同

理。值得一提的是，与储能设备ＳＯＣ类似，２个调度
阶段的微／配电网交互功率也需要尽量保持一致，
但由于将时间尺度缩小后情况会更加复杂，所以二

者均会存在一定偏差，但需要整体保持一致，这也

体现了模型预测控制滚动优化的特点。

图 ８　微／配电网售／购电功率曲线
Ｆｉｇ．８　Ｍｉｃｒｏ／ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｇｒｉｄｓａｌｅｓ／

ｐｕｒｃｈａｓｅｐｏｗｅｒｃｕｒｖｅｓ

综上，通过对微电网各个组件设备的调度变化

情况分析，首先能够合理运行即说明了在该场景下

系统具有一定安全稳定运行能力，在保证安全可靠

性的基础上，分析储能设备调度曲线、可控分布式

电源调度曲线及微／配电网联络线功率变化曲线，
整体可以论证其为了提升经济性，在跟随分时电价

机制趋势而变化，能够调控各组件设备进行“削峰

填谷”，达成微电网系统安全性和经济性的双赢。

４　结论

文中基于综合范数约束不确定集合，提出一种

基于数据驱动的两阶段分布鲁棒优化调度模型。

并结合多时间尺度调度策略和ＭＰＣ理论，构建了微
电网日前日内协同优化调度模型，通过算例分析，
可以得到以下结论：

（１）考虑新能源ＤＧ出力和负荷功率的不确定

２５



性，对比３类不确定性分析方法对调度结果的影响，
发现基于数据驱动的 ＤＲＯ调度模型兼顾经济性与
保守性，较ＲＯ经济性提升了 ９．４１％，较 ＳＯ安全性
提升了１０．３９％。

（２）所提出的综合范数约束不确定集合较单一
范数能有效提升经济性，并且通过改变置信度参数

能够调整微电网优化方案，有利于微电网系统在运

行成本和运行风险间进行合理选择。

（３）通过对比各时间尺度的调度结果，证明文
中提出的日前日内优化调度策略可以根据微电网
当前调度时段的预测信息和实际情况进行实时调

整，抵抗不确定性波动，保证微电网的安全、经济

运行。

参考文献：

［１］桑博，张涛，刘亚杰，等．多微电网能量管理系统研究综述
［Ｊ］．中国电机工程学报，２０２０，４０（１０）：３０７７３０９３．
ＳＡＮＧＢｏ，ＺＨＡＮＧＴａｏ，ＬＩＵＹａｊｉｅ，ｅｔａｌ．Ｅｎｅｒｇｙｍａｎａｇｅｍｅｎｔ
ｓｙｓｔｅｍｒｅｓｅａｒｃｈｏｆｍｕｌｔｉｍｉｃｒｏｇｒｉｄ：ａｒｅｖｉｅｗ［Ｊ］．Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆ
ｔｈｅＣＳＥＥ，２０２０，４０（１０）：３０７７３０９３．

［２］ＨＡＮＹ，ＺＨＡＮＧＫ，ＬＩＨ，ｅｔａｌ．ＭＡＳｂａｓｅｄｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｃｏｏｒｄｉ
ｎａｔｅｄｃｏｎｔｒｏｌａｎｄｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｉｎｍｉｃｒｏｇｒｉｄａｎｄｍｉｃｒｏｇｒｉｄｃｌｕｓ
ｔｅｒｓ：ａｃｏｍｐｒｅｈｅｎｓｉｖｅｏｖｅｒｖｉｅｗ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎ
ＰｏｗｅｒＥｌｅｃｔｒｏｎｉｃｓ，２０１８，３３（８）：６４８８６５０８．

［３］曹敬，金玉龙，郑涛，等．计及分布式电源集群不确定性的配
电网分散鲁棒电压控制［Ｊ］．电力系统保护与控制，２０２３，５１
（２２）：１５５１６６．
ＣＡＯＪｉｎｇ，ＪＩＮＹｕｌｏｎｇ，ＺＨＥＮＧＴａｏ，ｅｔａｌ．Ａｄｅｃｅｎｔｒａｌｉｚｅｄ
ｒｏｂｕｓｔｖｏｌｔａｇｅｃｏｎｔｒｏｌｍｅｔｈｏｄｆｏｒｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｓｃｏｎｓｉｄｅｒ
ｉｎｇｔｈｅｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｙｏｆｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｇｅｎｅｒａｔｉｏｎｃｌｕｓｔｅｒｓ［Ｊ］．Ｐｏｗｅｒ
ＳｙｓｔｅｍＰｒｏｔｅｃｔｉｏｎａｎｄＣｏｎｔｒｏｌ，２０２３，５１（２２）：１５５１６６．

［４］石铖，安锐，高红均，等．基于柔性多状态开关和动态重构的
配电网灵活运行方法［Ｊ］．电力系统保护与控制，２０２３，５１
（２２）：１３３１４４．
ＳＨＩＣｈｅｎｇ，ＡＮＲｕｉ，ＧＡＯＨｏｎｇｊｕｎ，ｅｔａｌ．Ｆｌｅｘｉｂｌｅｏｐｅｒａｔｉｏｎ
ｍｅｔｈｏｄｆｏｒａｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｂａｓｅｄｏｎｆｌｅｘｉｂｌｅｍｕｌｔｉｓｔａｔｅ
ｓｗｉｔｃｈｉｎｇａｎｄｄｙｎａｍｉｃｒｅｃｏｎｆｉｇｕｒａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍＰｒｏ
ｔｅｃｔｉｏｎａｎｄＣｏｎｔｒｏｌ，２０２３，５１（２２）：１３３１４４．

［５］尉耀稳，李跃龙，陈思超，等．多类型源储协调互动的配电网
分布鲁棒优化调度［Ｊ］．电力工程技术，２０２１，４０（５）：１９２
　　　１９９．
ＹＵＹａｏｗｅｎ，ＬＩＹｕｅｌｏｎｇ，ＣＨＥＮＳｉｃｈａｏ，ｅｔａｌ．Ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙ
ｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍａｌｄｉｓｐａｔｃｈｏｆｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｍｕｌ
ｔｉｐｌｅｓｏｕｒｃｅｓｔｏｒａｇｅｃｏｏｒｄｉｎａｔｅｄｉｎｔｅｒａｃｔｉｏｎ［Ｊ］．ＥｌｅｃｔｒｉｃＰｏｗｅｒ
ＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０２１，４０（５）：１９２１９９．

［６］ＣＨＥＬ，ＺＨＡＮＧＸＰ，ＳＨＡＨＩＤＥＨＰＯＵＲＭ，ｅｔａｌ．Ｏｐｔｉｍａｌｉｎ
ｔｅｒｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎｐｌａｎｎｉｎｇｏｆｃｏｍｍｕｎｉｔｙｍｉｃｒｏｇｒｉｄｓｗｉｔｈｒｅｎｅｗａｂｌｅ
ｅｎｅｒｇｙｓｏｕｒｃｅｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｍａｒｔＧｒｉｄ，２０１７，８
（３）：１０５４１０６３．

［７］宁阳天，罗翠云，赵梓淇，等．计及核电调峰的新能源电力系
统两阶段随机优化调度［Ｊ］．电力工程技术，２０２０，３９（２）：

６６７４，１２６．
ＮＩＮＧＹａｎｇｔｉａｎ，ＬＵＯＣｕｉｙｕｎ，ＺＨＡＯＺｉｑｉ，ｅｔａｌ．Ａｔｗｏｓｔａｇｅ
ｓｔｏｃｈａｓｔｉｃｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｆｏｒｐｏｗｅｒｓｙｓｔｅｍｎｕｃｌｅａｒｐｏｗｅｒｐｌａｎｔｓ
ｐａｒｔｉｃｉｐａｔｉｎｇｉｎｐｅａｋｒｅｇｕｌａｔｉｏｎｗｉｔｈｔｈｅｃｏｎｓｉｄｅｒａｔｉｏｎｏｆｒｅｎｅｗ
ａｂｌｅｅｎｅｒｇｙｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｙ［Ｊ］．ＥｌｅｃｔｒｉｃＰｏｗｅｒＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇＴｅｃｈ
ｎｏｌｏｇｙ，２０２０，３９（２）：６６７４，１２６．

［８］李英俊，张耀，许志军，等．基于数据驱动的电热综合能源
系统两阶段鲁棒备用优化［Ｊ］．全球能源互联网，２０２２，５
（２）：１２７１３７．
ＬＩＹｉｎｇｊｕｎ，ＺＨＡＮＧＹａｏ，ＸＵＺｈｉｊｕｎ，ｅｔａｌ．Ｄａｔａｄｒｉｖｅｎｂａｓｅｄ
ｔｗｏｓｔａｇｅｒｏｂｕｓｔｒｅｓｅｒｖｅｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｏｆｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｅｌｅｃｔｒｉｃｈｅａｔ
ｓｙｓｔｅｍｓ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＧｌｏｂａｌＥｎｅｒｇｙＩｎｔｅｒｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎ，２０２２，５
（２）：１２７１３７．

［９］ＳＵＮＤＡＲＫ，ＮＡＧＡＲＡＪＡＮＨ，ＲＯＡＬＤＬ，ｅｔａｌ．Ｃｈａｎｃｅｃｏｎ
ｓｔｒａｉｎｅｄｕｎｉｔｃｏｍｍｉｔｍｅｎｔｗｉｔｈＮ－１ｓｅｃｕｒｉｔｙａｎｄｗｉｎｄｕｎｃｅｒ
ｔａｉｎｔｙ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＣｏｎｔｒｏｌｏｆＮｅｔｗｏｒｋＳｙｓｔｅｍｓ，
２０１９，６（３）：１０６２１０７４．

［１０］于馨玮，陈继明，仉志华．分布鲁棒优化在综合能源系统调
度与规划中的应用综述［Ｊ］．全球能源互联网，２０２３，６（２）：
２０７２１５．
ＹＵＸｉｎｗｅｉ，ＣＨＥＮＪｉｍｉｎｇ，ＺＨＡＮＧＺｈｉｈｕａ．Ａｒｅｖｉｅｗｏｆｔｈｅ
ａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｏｆｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｉｎｉｎｔｅｇｒａｔｅｄ
ｅｎｅｒｇｙｓｙｓｔｅｍｄｉｓｐａｔｃｈｉｎｇａｎｄｐｌａｎｎｉｎｇ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＧｌｏｂａｌ
ＥｎｅｒｇｙＩｎｔｅｒｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎ，２０２３，６（２）：２０７２１５．

［１１］臧云帆，夏晟，李嘉文，等．含共享储能的微电网群分布鲁
棒博弈优化调度方法［Ｊ］．电力系统保护与控制，２０２３，５１
（２４）：９０１０１．
ＺＡＮＧＹｕｎｆａｎ，ＸＩＡＳｈｅｎｇ，ＬＩＪｉａｗｅｎ，ｅｔａｌ．Ａｒｏｂｕｓｔｇａｍｅｏｐ
ｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｍｅｔｈｏｄｆｏｒｓｈａｒｅｄｅｎｅｒｇｙｓｔｏｒａｇｅｍｉｃｒｏ
ｅｌｅｃｔｒｉｃｎｅｔｗｏｒｋｇｒｏｕｐｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎ［Ｊ］．ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍ Ｐｒｏ
ｔｅｃｔｉｏｎａｎｄＣｏｎｔｒｏｌ，２０２３，５１（２４）：９０１０１．

［１２］刘一欣，郭力，王成山．微电网两阶段鲁棒优化经济调度方
法［Ｊ］．中国电机工程学报，２０１８，３８（１４）：４０１３４０２２，４３０７．
ＬＩＵＹｉｘｉｎ，ＧＵＯＬｉ，ＷＡＮＧＣｈｅｎｇｓｈａｎ．Ｅｃｏｎｏｍｉｃｄｉｓｐａｔｃｈｏｆ
ｍｉｃｒｏｇｒｉｄｂａｓｅｄｏｎｔｗｏｓｔａｇｅｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ［Ｊ］．Ｐｒｏｃｅｅｄ
ｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＥＥ，２０１８，３８（１４）：４０１３４０２２，４３０７．

［１３］贺帅佳，阮贺彬，高红均，等．分布鲁棒优化方法在电力系
统中的理论分析与应用综述［Ｊ］．电力系统自动化，２０２０，
４４（１４）：１７９１９１．
ＨＥＳｈｕａｉｊｉａ，ＲＵＡＮＨｅｂｉｎ，ＧＡＯＨｏｎｇｊｕｎ，ｅｔａｌ．Ｏｖｅｒｖｉｅｗｏｎ
ｔｈｅｏｒｙａｎａｌｙｓｉｓａｎｄａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｏｆｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉ
ｚａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｉｎｐｏｗｅｒｓｙｓｔｅｍ［Ｊ］．ＡｕｔｏｍａｔｉｏｎｏｆＥｌｅｃｔｒｉｃ
ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍｓ，２０２０，４４（１４）：１７９１９１．

［１４］ＹＵＡＮＷＬ，ＷＡＮＧＸＱ，ＳＵＣＧ，ｅｔａｌ．Ｓｔｏｃｈａｓｔｉｃｏｐｔｉｍｉｚａ
ｔｉｏｎｍｏｄｅｌｆｏｒｔｈｅｓｈｏｒｔｔｅｒｍｊｏｉｎｔｏｐｅｒａｔｉｏｎｏｆｐｈｏｔｏｖｏｌｔａｉｃ
ｐｏｗｅｒａｎｄｈｙｄｒｏｐｏｗｅｒｐｌａｎｔｓｂａｓｅｄｏｎｃｈａｎｃｅｃｏｎｓｔｒａｉｎｅｄｐｒｏ
ｇｒａｍｍｉｎｇ［Ｊ］．Ｅｎｅｒｇｙ，２０２１，２２２：１１９９９６．

［１５］李运龙，李志刚，郑杰辉．考虑风电不确定性和相关性的多
区域电网分布鲁棒经济调度［Ｊ］．电力自动化设备，２０２１，
４１（８）：９７１０４．
ＬＩＹｕｎｌｏｎｇ，ＬＩＺｈｉｇａｎｇ，ＺＨＥＮＧＪｉｅｈｕｉ．Ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔ
ｅｃｏｎｏｍｉｃｄｉｓｐａｔｃｈｏｆｍｕｌｔｉｒｅｇｉｏｎａｌｐｏｗｅｒｇｒｉｄｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｕｎ

３５ 李嘉伟 等：基于分布鲁棒模型预测控制的微电网多时间尺度优化调度



ｃｅｒｔａｉｎｔｙａｎｄｃｏｒｒｅｌａｔｉｏｎｏｆｗｉｎｄｐｏｗｅｒ［Ｊ］．ＥｌｅｃｔｒｉｃＰｏｗｅｒＡｕ
ｔｏｍａｔｉｏｎＥｑｕｉｐｍｅｎｔ，２０２１，４１（８）：９７１０４．

［１６］ＷＡＮＧＣ，ＧＡＯＲ，ＷＥＩＷ，ｅｔａｌ．Ｒｉｓｋｂａｓｅｄｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙ
ｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍａｌｇａｓｐｏｗｅｒｆｌｏｗｗｉｔｈＷａｓｓｅｒｓｔｅｉｎｄｉｓｔａｎｃｅ［Ｊ］．
ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍｓ，２０１９，３４（３）：２１９０
　　　２２０４．

［１７］ＣＨＥＮＹＷ，ＧＵＯＱＬ，ＳＵＮＨＢ，ｅｔａｌ．Ａｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙｒｏ
ｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｆｏｒｕｎｉｔｃｏｍｍｉｔｍｅｎｔｂａｓｅｄｏｎｋｕｌｌ
ｂａｃｋｌｅｉｂｌｅｒｄｉｖｅｒｇｅｎｃｅ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰｏｗｅｒＳｙｓ
ｔｅｍｓ，２０１８，３３（５）：５１４７５１６０．

［１８］税月，刘俊勇，高红均，等．考虑风电不确定性的电热综合
系统分布鲁棒协调优化调度模型［Ｊ］．中国电机工程学报，
２０１８，３８（２４）：７２３５７２４７，７４５０．
ＳＨＵＩＹｕｅ，ＬＩＵＪｕｎｙｏｎｇ，ＧＡＯＨｏｎｇｊｕｎ，ｅｔａｌ．Ａｄｉｓｔｒｉｂｕ
ｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔｃｏｏｒｄｉｎａｔｅｄｄｉｓｐａｔｃｈｍｏｄｅｌｆｏｒｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｅｌｅｃ
ｔｒｉｃｉｔｙａｎｄｈｅａｔｉｎｇｓｙｓｔｅｍｓｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｙｏｆｗｉｎｄ
ｐｏｗｅｒ［Ｊ］．ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＥＥ，２０１８，３８（２４）：７２３５
７２４７，７４５０．

［１９］ＤＩＮＧＴ，ＹＡＮＧＱＲ，ＹＡＮＧＹＨ，ｅｔａｌ．Ａｄａｔａｄｒｉｖｅｎｓｔｏｃｈａｓ
ｔｉｃｒｅａｃｔｉｖｅｐｏｗｅｒｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｉｅｓｉｎａｃ
ｔｉｖｅｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｓａｎｄｄｅｃｏｍｐｏｓｉｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ［Ｊ］．ＩＥＥＥ
ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｍａｒｔＧｒｉｄ，２０１８，９（５）：４９９４５００４．

［２０］阮贺彬，高红均，刘俊勇，等．考虑ＤＧ无功支撑和开关重构
的主动配电网分布鲁棒无功优化模型［Ｊ］．中国电机工程
学报，２０１９，３９（３）：６８５６９５，９４８．
ＲＵＡＮＨｅｂｉｎ，ＧＡＯＨｏｎｇｊｕｎ，ＬＩＵＪｕｎｙｏｎｇ，ｅｔａｌ．Ａｄｉｓｔｒｉｂｕ
ｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔｒｅａｃｔｉｖｅｐｏｗｅｒｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｆｏｒａｃｔｉｖｅｄｉｓ
ｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｒｅａｃｔｉｖｅｐｏｗｅｒｓｕｐｐｏｒｔｏｆＤＧａｎｄ
ｓｗｉｔｃｈｒｅｃｏｎｆｉｇｕｒａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＥＥ，２０１９，３９
（３）：６８５６９５，９４８．

［２１］李卫东，礼晓飞，王海鑫，等．基于ＭＰＣ的柔性负荷与储能
系统超短期调控策略［Ｊ］．电测与仪表，２０２０，５７（１０）：
６４７０．
ＬＩＷｅｉｄｏｎｇ，ＬＩＸｉａｏｆｅｉ，ＷＡＮＧＨａｉｘｉｎ，ｅｔａｌ．Ｕｌｔｒａｓｈｏｒｔｔｅｒｍ
ｄｉｓｐａｔｃｈｓｔｒａｔｅｇｙｏｆｆｌｅｘｉｂｌｅｌｏａｄａｎｄｅｎｅｒｇｙｓｔｏｒａｇｅｓｙｓｔｅｍ
ｂａｓｅｄｏｎＭＰＣ［Ｊ］．ＥｌｅｃｔｒｉｃａｌＭｅａｓｕｒｅｍｅｎｔ＆Ｉｎｓｔｒｕｍｅｎｔａｔｉｏｎ，
２０２０，５７（１０）：６４７０．

［２２］朱兰，田泽清，唐陇军，等．计及细节层次直接负荷控制的
区域综合能源系统多时间尺度优化调度［Ｊ］．电网技术，
２０２１，４５（７）：２７６３２７７４．
ＺＨＵＬａｎ，ＴＩＡＮＺｅｑｉｎｇ，ＴＡＮＧＬｏｎｇｊｕｎ，ｅｔａｌ．Ｍｕｌｔｉｔｉｍｅｓｃａｌｅ
ｏｐｔｉｍａｌｄｉｓｐａｔｃｈｏｆｒｅｇｉｏｎａｌｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｅｎｅｒｇｙｓｙｓｔｅｍｃｏｎｓｉ
ｄｅｒｉｎｇｌｅｖｅｌｏｆｄｅｔａｉｌｄｉｒｅｃｔｌｏａｄｃｏｎｔｒｏｌ［Ｊ］．ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍ
Ｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０２１，４５（７）：２７６３２７７４．

［２３］ＤＯＵＣＸ，ＹＵＥＤ，ＬＩＸＢ，ｅｔａｌ．ＭＡＳｂａｓｅｄｍａｎａｇｅｍｅｎｔａｎｄ
ｃｏｎｔｒｏｌｓｔｒａｔｅｇｉｅｓｆｏｒｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｈｙｂｒｉｄｅｎｅｒｇｙｓｙｓｔｅｍ［Ｊ］．ＩＥＥＥ
ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＩｎｄｕｓｔｒｉａｌＩｎｆｏｒｍａｔｉｃｓ，２０１６，１２（４）：１３３２
　　　１３４９．

［２４］ＢＡＺＭＯＨＡＭＭＡＤＩＮ，ＴＡＨＳＩＲＩＡ，ＡＮＶＡＲＩＭＯＧＨＡＤＤＡＭ
Ａ，ｅｔａｌ．Ｓｔｏｃｈａｓｔｉｃｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅｃｏｎｔｒｏｌｏｆｍｕｌｔｉｍｉｃｒｏｇｒｉｄ
ｓｙｓｔｅｍｓ［Ｃ］／／２０１８ＩＥＥＥＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＣｏｎｆｅｒｅｎｃｅｏｎＥｎｖｉ
ｒｏｎｍｅｎｔａｎｄＥｌｅｃｔｒｉｃａｌＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇａｎｄ２０１８ＩＥＥＥＩｎｄｕｓｔｒｉａｌ

ａｎｄＣｏｍｍｅｒｃｉａｌＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍｓＥｕｒｏｐｅ（ＥＥＥＩＣ／Ｉ＆ＣＰＳＥｕ
ｒｏｐｅ）．Ｐａｌｅｒｍｏ，Ｉｔａｌｙ．ＩＥＥＥ，２０１８：１５．

［２５］魏梅芳，吴燕，黎跃龙，等．基于分布鲁棒优化的微电网日
前经济运行模型与求解方法［Ｊ］．电力系统及其自动化学
报，２０２２，３４（１２）：８１９０．
ＷＥＩＭｅｉｆａｎｇ，ＷＵＹａｎ，ＬＩＹｕｅｌｏｎｇ，ｅｔａｌ．Ｄａｙａｈｅａｄｅｃｏｎｏｍｉｃ
ｏｐｅｒａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｏｆｍｉｃｒｏｇｒｉｄａｎｄｉｔｓｓｏｌｖｉｎｇｍｅｔｈｏｄｂａｓｅｄｏｎ
ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＵ
ＥＰＳＡ，２０２２，３４（１２）：８１９０．

［２６］ＣＨＥＮＺ，ＬＩＺＳ，ＧＵＯＣＸ，ｅｔａｌ．Ｆｕｌｌｙｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｒｏｂｕｓｔｒｅ
ｓｅｒｖｅｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｆｏｒｃｏｕｐｌｅｄｔｒａｎｓｍｉｓｓｉｏｎａｎｄｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｓｙｓ
ｔｅｍｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍｓ，２０２１，３６（１）：
１６９１８２．

［２７］张黎明，李浩，吴亚雄，等．基于运行优化的含储能电力系
统可靠性评估方法［Ｊ］．中国电力，２０２２，５５（９）：２３２８．
ＺＨＡＮＧＬｉｍｉｎｇ，ＬＩＨａｏ，ＷＵＹａｘｉｏｎｇ，ｅｔａｌ．Ａｒｅｌｉａｂｉｌｉｔｙｅｖａ
ｌｕａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｆｏｒｐｏｗｅｒｓｙｓｔｅｍｗｉｔｈｅｎｅｒｇｙｓｔｏｒａｇｅｂａｓｅｄｏｎ
ｏｐｅｒａｔｉｏｎｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＥｌｅｃｔｒｉｃＰｏｗｅｒ，２０２２，５５（９）：
２３２８．

［２８］ＭＩＥＴＨＲ，ＤＶＯＲＫＩＮＹ．Ｄａｔａｄｒｉｖｅｎｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔ
ｏｐｔｉｍａｌｐｏｗｅｒｆｌｏｗｆｏｒｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｓｙｓｔｅｍｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＣｏｎｔｒｏｌ
ＳｙｓｔｅｍｓＬｅｔｔｅｒｓ，２０１８，２（３）：３６３３６８．

［２９］朱光远，林济铿，罗治强，等．鲁棒优化在电力系统发电计
划中的应用综述［Ｊ］．中国电机工程学报，２０１７，３７（２０）：
５８８１５８９２．
ＺＨＵＧｕａｎｇｙｕａｎ，ＬＩＮＪｉｋｅｎｇ，ＬＵＯＺｈｉｑｉａｎｇ，ｅｔａｌ．Ｒｅｖｉｅｗｏｆ
ｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｆｏｒｇｅｎｅｒａｔｉｏｎｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｉｎｐｏｗｅｒｓｙｓｔｅｍｓ
［Ｊ］．ＰｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅＣＳＥＥ，２０１７，３７（２０）：５８８１５８９２．

［３０］董燕，杨俊林，朱永胜，等．基于零和博弈的电力系统鲁棒
优化调度研究［Ｊ］．电力系统保护与控制，２０２２，５０（５）：
５５６４．
ＤＯＮＧＹａｎ，ＹＡＮＧＪｕｎｌｉｎ，ＺＨＵＹｏｎｇｓｈｅｎｇ，ｅｔａｌ．Ｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉ
ｍａｌｄｉｓｐａｔｃｈｏｆａｐｏｗｅｒｓｙｓｔｅｍｂａｓｅｄｏｎａｚｅｒｏｓｕｍｇａｍｅ［Ｊ］．
ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍＰｒｏｔｅｃｔｉｏｎａｎｄＣｏｎｔｒｏｌ，２０２２，５０（５）：５５６４．

［３１］吴桐，刘丽军，林钰芳，等．基于动态分区的配电网日前优
化调度研究［Ｊ］．电力系统保护与控制，２０２２，５０（１５）：
２１３２．
ＷＵＴｏｎｇ，ＬＩＵＬｉｊｕｎ，ＬＩＮＹｕｆａｎｇ，ｅｔａｌ．Ｄａｙａｈｅａｄｏｐｔｉｍａｌ
ｄｉｓｐａｔｃｈｆｏｒａｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｂａｓｅｄｏｎｄｙｎａｍｉｃｐａｒｔｉ
ｔｉｏｎｉｎｇ［Ｊ］．ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍＰｒｏｔｅｃｔｉｏｎａｎｄＣｏｎｔｒｏｌ，２０２２，５０
（１５）：２１３２．

［３２］刘自发，张婷，王岩．基于模型预测控制的主动配电网多场
景变时间尺度优化调度［Ｊ］．电力自动化设备，２０２２，４２
（４）：１２１１２８．
ＬＩＵＺｉｆａ，ＺＨＡＮＧＴｉｎｇ，ＷＡＮＧＹａｎ．Ｍｕｌｔｉｓｃｅｎａｒｉｏｖａｒｉａｂｌｅ
ｔｉｍｅｓｃａｌｅｏｐｔｉｍａｌｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｏｆａｃｔｉｖｅｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋ
ｂａｓｅｄｏｎｍｏｄｅｌｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅｃｏｎｔｒｏｌ［Ｊ］．ＥｌｅｃｔｒｉｃＰｏｗｅｒＡｕｔｏｍａ
ｔｉｏｎＥｑｕｉｐｍｅｎｔ，２０２２，４２（４）：１２１１２８．

［３３］胡剑，林耀玮，阎发友，等．考虑光热电站接入的电力系统
双层双时间尺度优化调度［Ｊ］．电力系统保护与控制，
２０２２，５０（１３）：２３３２．
ＨＵＪｉａｎ，ＬＩＮＹａｏｗｅｉ，ＹＡＮＦａｙｏｕ，ｅｔａｌ．Ｔｗｏｌａｙｅｒｄｏｕｂｌｅ

４５



ｔｉｍｅｓｃａｌｅｏｐｔｉｍａｌｄｉｓｐａｔｃｈｆｏｒａｐｏｗｅｒｓｙｓｔｅｍｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｃｏｎ
ｃｅｎｔｒａｔｉｎｇｓｏｌａｒｐｏｗｅｒｐｌａｎｔｐｅｎｅｔｒａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍ
ＰｒｏｔｅｃｔｉｏｎａｎｄＣｏｎｔｒｏｌ，２０２２，５０（１３）：２３３２．

［３４］李咸善，马凯琳，程杉．含多区域综合能源系统的主动配电
网双层博弈优化调度策略［Ｊ］．电力系统保护与控制，
２０２２，５０（１）：８２２．
ＬＩＸｉａｎｓｈａｎ，ＭＡＫａｉｌｉｎ，ＣＨＥＮＧＳｈａｎ．Ｄｉｓｐａｔｃｈｉｎｇｓｔｒａｔｅｇｙｏｆ
ａｎａｃｔｉｖｅｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｎｅｔｗｏｒｋｗｉｔｈｍｕｌｔｉｐｌｅｒｅｇｉｏｎａｌｉｎｔｅｇｒａｔｅｄ
ｅｎｅｒｇｙｓｙｓｔｅｍｓｂａｓｅｄｏｎｔｗｏｌｅｖｅｌｇａｍｅｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ［Ｊ］．
ＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍＰｒｏｔｅｃｔｉｏｎａｎｄＣｏｎｔｒｏｌ，２０２２，５０（１）：８２２．

作者简介：

李嘉伟

　　李嘉伟（２０００），男，硕士在读，研究方向为
电力系统优化调度（Ｅｍａｉｌ：ｌ１８３８１９９３９８６＠
１６３．ｃｏｍ）；

巨云涛（１９８５），男，博士，教授，博士生导
师，研究方向为高比例可再生能源系统的分布

自律集中协同的稳定分析与优化调控技术；
张璐（１９９０），男，博士，教授，研究方向为

　　　 新能源、电动汽车与智能电网相关技术。

Ｍｕｌｔｉｔｉｍｅｓｃａｌｅｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍａｌｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｏｆ
ｍｉｃｒｏｇｒｉｄｂａｓｅｄｏｎｍｏｄｅｌｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅｃｏｎｔｒｏｌ
ＬＩＪｉａｗｅｉ１，ＪＵＹｕｎｔａｏ２，ＺＨＡＮＧＬｕ１，ＬＩＵＷｅｎｗｕ３，ＷＡＮＧＪｉｅ１

（１．ＣｏｌｌｅｇｅｏｆＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎａｎｄＥｌｅｃｔｒｉｃａｌＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，ＣｈｉｎａＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，Ｂｅｉｊｉｎｇ１０００８３，Ｃｈｉｎａ；
２．ＳｃｈｏｏｌｏｆＥｌｅｃｔｒｉｃａｌａｎｄＣｏｎｔｒｏｌＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ，ＮｏｒｔｈＣｈｉｎａＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，Ｂｅｉｊｉｎｇ１００１４４，Ｃｈｉｎａ；
３．ＳｔａｔｅＧｒｉｄＨａｎｇｚｈｏｕＰｏｗｅｒＳｕｐｐｌｙＣｏｍｐａｎｙｏｆＺｈｅｊｉａｎｇＥｌｅｃｔｒｉｃＰｏｗｅｒＣｏ．，Ｌｔｄ．，Ｈａｎｇｚｈｏｕ３１１４００，Ｃｈｉｎａ）

Ａｂｓｔｒａｃｔ：Ｔｈｅｍｕｌｔｉｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｙｏｆｓｏｕｒｃｅａｎｄｌｏａｄｐｏｓｅｓｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｃｈａｌｌｅｎｇｅｓｔｏｔｈｅｏｐｔｉｍａｌｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｏｆ′ｓｏｕｒｃｅｌｏａｄ
ｓｔｏｒａｇｅ′ｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｍｉｃｒｏｇｒｉｄ．Ｈｏｗｅｖｅｒ，ａｌｉｍｉｔａｔｉｏｎｏｆｔｈｅｔｒａｄｉｔｉｏｎａｌｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｉｓｉｔｓｏｎｅｓｉｄｅｄｎｅｓｓａｎｄｕｓｅｏｆａｓｉｎｇｌｅ
ｔｉｍｅｓｃａｌｅ，ｗｈｉｃｈｃａｎｒｅｓｕｌｔｉｎｓｕｂｏｐｔｉｍａｌｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｏｕｔｃｏｍｅｓ．Ｓｔｒｉｋｉｎｇａｂａｌａｎｃｅｂｅｔｗｅｅｎｒｅｌｉａｂｉｌｉｔｙａｎｄｅｃｏｎｏｍｙｐｒｅｓｅｎｔｓａ
ｃｏｎｓｉｄｅｒａｂｌｅｏｂｓｔａｃｌｅ，ａｓｄｏｅｓｃｏｏｒｄｉｎａｔｉｎｇｔｈｅｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｂｅｔｗｅｅｎｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｙａｎａｌｙｓｉｓｍｅｔｈｏｄｓａｎｄｖａｒｙｉｎｇｔｉｍｅｓｃａｌｅｓ．Ｂａｓｅｄ
ｏｎｔｈｅｄａｔａｄｒｉｖｅｎｍｕｌｔｉｄｉｓｃｒｅｔｅｓｃｅｎｅｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｒｏｂｕｓｔｍｅｔｈｏｄ，ａｔｗｏｓｔａｇｅｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｒｏｂｕｓｔｄａｙａｈｅａｄｏｐｔｉｍａｌｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇ
ｍｏｄｅｌｏｆｍｉｃｒｏｇｒｉｄｉｓｐｒｏｐｏｓｅｄ，ｗｈｉｃｈｉｓｓｏｌｖｅｄｂｙｃｏｌｕｍｎａｎｄｃｏｎｓｔｒａｉｎｔｇｅｎｅｒａｔｉｏｎａｌｇｏｒｉｔｈｍ．Ｂｙｃｏｍｂｉｎｉｎｇｔｈｅｉｍｐｒｏｖｅｄ
ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｙｍｅｔｈｏｄｗｉｔｈａｍｕｌｔｉｔｉｍｅｓｃａｌｅｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｓｔｒａｔｅｇｙａｎｄｍｏｄｅｌｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅｃｏｎｔｒｏｌ
ｔｈｅｏｒｙ，ｔｈｅａｃｃｕｒａｃｙｏｆｔｈｅｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｃａｎｂｅｅｎｈａｎｃｅｄ．Ｔｈｉｓｉｓａｃｈｉｅｖｅｄｔｈｒｏｕｇｈｔｈｅｇｒａｄｕａｌｒｅｆｉｎｅｍｅｎｔｏｆｔｈｅｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｔｉｍｅ
ｓｃａｌｅａｎｄｒｅｄｕｃｔｉｏｎｏｆｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｐｅｒｉｏｄｌｅｎｇｔｈ．Ｔｈｅｄａｙａｈｅａｄｄａｙｍｕｌｔｉｔｉｍｅｓｃａｌｅｒｏｌｌｉｎｇｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｍｏｄｅｌｉｓ
ｅｓｔａｂｌｉｓｈｅｄｔｏｍｉｎｉｍｉｚｅｔｈｅｇｅｎｅｒａｔｉｏｎｃｏｓｔａｎｄａｄｊｕｓｔｍｅｎｔｃｏｓｔ，ｗｈｉｌｅａｌｓｏｅｘｈｉｂｉｔｉｎｇａｈｉｇｈｄｅｇｒｅｅｏｆｒｅｓｉｌｉｅｎｃｅｔｏｓｙｓｔｅｍ
ｕｎｃｅｒｔａｉｎｔｉｅｓ．Ｃｏｍｂｉｎｅｄｗｉｔｈｔｈｅｓｉｍｕｌａｔｉｏｎａｎａｌｙｓｉｓｏｆｔｈｅｅｘａｍｐｌｅ，ｔｈｅｐｒｏｐｏｓｅｄｍｏｄｅｌｈａｓｄｅｍｏｎｓｔｒａｔｅｄａｄｖａｎｔａｇｅｓｉｎ
ｉｎｃｏｒｐｏｒａｔｉｎｇｎｅｗｅｎｅｒｇｙｓｏｕｒｃｅｓ，ｒｅｄｕｃｉｎｇｏｐｅｒａｔｉｎｇｃｏｓｔｓ，ａｎｄｂａｌａｎｃｉｎｇｃｏｎｓｉｄｅｒａｔｉｏｎｓｏｆｓａｆｅｔｙａｎｄｅｃｏｎｏｍｙ．
Ｋｅｙｗｏｒｄｓ：ｍｉｃｒｏｇｒｉｄ；ｍｏｄｅｌｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅｃｏｎｔｒｏｌ；ｍｕｌｔｉｔｉｍｅｓｃａｌｅｏｐｔｉｍａｌｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇ；ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎａｌｌｙｒｏｂｕｓｔｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎ；ｍｕｌｔｉ
ｓｃｅｎｅｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙ；ｄａｔａｄｒｉｖｅｎ

（编辑　钱悦 方晶）

５５ 李嘉伟 等：基于分布鲁棒模型预测控制的微电网多时间尺度优化调度


